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Аннотация. На современном этапе развития информационного противоборства особое значение 

приобретает проблема автоматизации процесса категоризации новостных сообщений по центрам 

влияния, в том числе выявление сообщений, содержащих деструктивные ценностные установки. 

Несмотря на большое количество публикаций, посвященных описанию методов и технологиям 

современных информационных войн, лингвистическим аспектам функционирования идеологем, в 

настоящий момент отсутствуют комплексный подход к автоматизации процесса идентификации 

идеологем русскоязычных новостных текстов. Целью данного исследования является определение 

возможности применения автоматизированных методов идентификации идеологем и построение 

теоретической модели интеллектуальной системы. В результате исследования были 

проанализированы статистические, нейросетевые и граф-ориентированные подходы, оценена их 

применимость для идентификации идеологем русскоязычного дискурса посредством 

искусственных нейронных сетей, а также разработана модель интеллектуальной системы. 
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Abstract. At the present stage of the development of information warfare, the problem of automating the process 

of categorizing news texts by centers of influence, including the identification of messages containing destructive 

value orientations, is of particular importance. Despite the large number of publications devoted to the 

description of methods and technologies of modern information wars, linguistic aspects of the functioning of 

ideologues, there is currently no comprehensive approach to automating the process of identification of 

ideologues of Russian-language news texts. The purpose of this study is to determine the possibility of applying 

automated methods identification of ideologies and to build a theoretical model of an intelligent system. As a 

result of the research, statistical, neural network and graph-oriented approaches were analyzed, their applicability 

to identify ideologemes of Russian-language discourse through artificial neural networks was evaluated, and an 

intelligent system model was developed. 
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Введение 

Современное информационное противоборство характеризуется активным примене-

нием массовых коммуникативных практик посредством специфического употребления 

единиц языка с целью формирования у общности людей (географической, конфессиональ-

ной, политической, экономической) заданного мировоззрения (обобщенной системы взгля-

дов на окружающий мир, роль и место в нем человека, а также соответствующих этому 

идеалов и убеждений), при одновременном обеспечении безопасности актора. 

Идеология как теоретически оформленная система идей, выражающая суть социаль-

ных интересов различных групп общества, представляет собой рациональный уровень вос-

приятия действительности. 

Увеличение числа ежедневно публикуемых новостных публикаций в сети Интернет, 

содержащих, в том числе, деструктивные ценностные установки различных центров инфор-

мационного внимания, а также невозможность применения исключительно требующей зна-

чительное количество ресурсных и временных затрат экспертной оценки для обеспечения 

информационно-психологической безопасности населения свидетельствуют о необходимо-

сти разработки интеллектуальных систем анализа идеологем как элементов, отражающих 

политические идеологии и религиозные учения. 

Вопрос функционирования идеологем является предметом исследований в сфере 

лингвистики, политических и компьютерных наук, теории информации и информационных 

процессов. Учеными применяются несколько подходов к их выявлению в текстах, один из 

которых базируется на анализе семантической структуры информационного сообщения. 

Идеологически окрашенные слова и выражения, а также формулировки, вызывающие эмо-

циональную реакцию, могут указывать на присутствие идеологем. 

В диссертационном исследовании С.А. Журавлева идеологема определена как «зна-

ковое образование идеологического метауровня и дискурсивная единица, значимость кото-

рой определяется метаконтекстуально» [Журавлев, 2004].  

А.П. Чудиновым под «идеологемой» предложено понимать, в первую очередь, слова и 

словосочетания, значения которых «неодинаково понимаются сторонниками разных полити-

ческих взглядов», что находит отражение в эмоциональной окраске слова, «на которое перено-

сится оценка соответствующего явления», а во-вторых, слова и словосочетания, используемые 

«только сторонниками определенных политических взглядов» [Чудинов, 2012]. 

А.А. Карамовой предложена классификация идеологем, широко применяемая в насто-

ящее время отечественными лингвистами [Карамова, 2015]: 

− лексика и фразеологизмы с идеологическим макрокомпонентом (собственно идео-

логемы), включающие термины, хотя бы одно из лексических значений которых содержат 

идеологический компонент; 

− идеологизированная лексика – слова и словосочетания, денотация которых ослож-

нена идеологическим микрокомпонентом, отражающим субъективное отношение опреде-

ленной идеологии к обозначаемому понятию в виде квалификации «свой/чужой»; 

− смысловые (контекстуальные, контекстные) идеологемы, идеологическое значение 

которых не отражается в самой структуре, а формируется контекстом употребления. 

В рамках настоящего исследования под идеологемой понимается лексико-фразеоло-

гическая единицу (слово или словосочетание), отражающая политическую или религиоз-

ную идеологию и имеющую высокую степень оценочности. 
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Целью настоящего исследования является определение возможности применения ав-

томатизированных методов идентификации идеологем и построение теоретической модели 

интеллектуальной системы. 

Для достижения цели исследования необходимо выполнить следующие задачи: 

1. Провести анализ методов и алгоритмов классификации текстов по идеологиче-

скому принципу и оценить возможность их применения для идентификации идеологем. 

2. Разработать модель интеллектуальной системы идентификации идеологем. 

Новизна проведенного исследования состоит в обосновании актуальности проблемы 

автоматической идентификации идеологем и её постановки с помощью расширения суще-

ствующей проблемы нейросетевой классификации текстов по идеологическому принципу. 

Теоретическое применение полученных результатов состоит в установлении методов 

и алгоритмов, применяемых в процессах автоматизированного анализа идеологических ка-

тегорий текста. 

Практическое значение полученных результатов состоит в возможности использова-

ния разработанной теоретической модели для построения интеллектуальных систем иден-

тификации идеологем с использованием искусственных нейронных сетей. 

Анализ подходов к автоматизированной идентификации идеологем 

В настоящее время в отечественной и зарубежной лингвистике развиты несколько 

подходов к применению компьютерных методов для автоматизации процесса идентифика-

ции идеологем, которые могут быть разделены на 2 группы: 

− статистические; 

− на основе моделей машинного обучения. 

Статистические критерии успешно используются для выявления смысловых (контек-

стуальных) идеологем в корпусах русскоязычных текстов. В исследовании В.А. Яцко 

[Яцко, 2016] на основе метода построения таблиц сопряженности («таблиц совместного 

распределения частот двух и более номинативных признаков, измененных на группе объ-

ектов» [Наследов, 2004]) значение критерия хи-квадрат интерпретируется как степень за-

висимости между данным словом и исследуемым корпусом текстов. Автор делает вывод об 

отнесении данного слова к категории «идеологема», если вес хи-квадрат термина критиче-

ское значение Q , определяемое на основе количества степеней свободы 1=df  и уровня 

значимости 05.0=a . 

В работах Н.К. Радиной предлагается подход, учитывающий не только разницу ча-

стотности слова в исследуемом корпусе относительно эталонного, но частоту употребления 

идеологемы в тексте и его эмоциональную окраску и оценочность [Радина и др., 2018]. Для 

каждого слова в изучаемой коллекции вычисляется оценка ipm  – число его упоминаний в 

тексте длиной миллион слов. Результаты сравниваются с эталонными значениями частот в 

Национальном корпусе русского языка. Выполняется ранжирование кандидатов, у которых 

эталонipmipm  , с учетом статистической метрики TF-IDF с целью выявления частотных 

слов конкретного текста. Однако авторы не уточняют, какое значение метрики является 

критическим для отбора и дальнейшего экспертного анализа. 
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D  – количество документов в исследуемой коллекции; 

 iii dtDd  |  – количество документов из коллекции D , где слово t  встречается хотя бы 

единожды. 

Смежной с задачей идентификации идеологем является проблема определения экс-

тремистских текстов, решения которой включают системы автоматического поиска по клю-

чевым словам и фрагментам текста, отражающим деструктивные политические идеологии. 

Развитие данного направления в отечественной науке связано с законодательными ограни-

чениями на распространение экстремистских материалов. 

В работах группы М.И. Петровского предложен двухэтапный алгоритм выявления 

экстремистских текстов, включающий выявление ключевых фрагментов посредством ла-

тентно-семантического анализа (ЛСА) [Машечкин и др., 2016] и проверки найденных по 

шаблонам, составленным на основе набора Ansar1 [Petrovskiy et al., 2017]. 

Задача идентификации идеологем может рассматриваться как приложение к решению 

проблемы автоматической классификации текстов по политическим идеологиям посредством 

применения искусственных нейронных сетей. В зарубежной литературе преобладает тенден-

ция к разработке моделей глубокого обучения, входными данными которых является текст, а 

выходными – метка наименования политической идеологии или религиозного течения. 

Одним из подходов к интерпретации предсказаний, а именно определение токенов – 

элементов текста, повлиявших на ответ, является адаптивное предсказание Шепли 

[Lundberg, 2020] – теоретико-игровой метод, основанный на оценке влияния отдельных 

признаков примера на прогнозируемое решение. В его основе построение вектора Шепли, 

то есть такого распределения выигрыша, в котором каждый игрок получает математическое 

ожидание своего вклада в соответствующие коалиции, определяемое формулой: 
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где: 
n  – число игроков, 

k  – количество участников коалиции K . 

Применительно к интерпретации языковых моделей под игроками подразумеваются 

токены (фрагменты) текста, а коалициями – прогнозируемые классы. 

В 2006 г. исследователи [Yu et al., 2008] применили метод опорных векторов и наив-

ный байесовский классификатор для автоматического определения партийной принадлеж-

ности авторов текстов (демократ или республиканец) выступлений в Конгрессе США. 

В работе [Biessmann, 2016] авторы проанализировали стенограммы выступлений 

представителей 5 политических партий в немецком бундестаге 17 и 18 созыва, получив 

среднюю точность 0.61 при использовании метода логистической регрессии. 

Анализ 25 000 текстовых сообщений [Prati et al., 2019] из социальных сетей испанского 

сегмента сети Интернет и применение методов k-ближайших соседей и случайного леса поз-

волило кластеризовать информационное политическое поле, связанное с выборами 2015 г. 

Рекуррентные нейронные сети [Iyyer et al., 2014] активно используются для класси-

фикации политических текстов. Модель долгой краткосрочной памяти (LSTM) применена 

в работе [Rao et al., 2016] для определения текстов сторонников республиканцев и демокра-

тов, а в [Li et al., 2017] целевая двунаправленная сверточно-рекуррентная модель – класси-

фикации коротких текстов по идеологическому принципу. 

Языковая модель двунаправленного кодировщика архитектуры трансформер (BERT) 

[Devlin et al., 2019] применена в работах [Crothers et al., 2019; Baly et al., 2020] для выявления 

ключевых слов, чрезмерно используемых в прошлых политических кампаниях в тексте и 

предсказания сторонников идеологий. 

Применение нейросетевых методов для анализа русскоязычного идеологического поля 

осложнено рядом факторов. В диссертационном исследовании И.Г. Мелешкина [Мелешкин, 
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2008] делается вывод о том, что для некоторых политических партий (например, «Справедли-

вая Россия») характерна стадия формирования идеологии, в других же случаях идеология от-

сутствует, заменяясь образом лидера (В.В. Жириновский в ЛДПР). В статьях [Татаркин, 2014; 

Абзалбеков, 2019] анализируется разница между фактическими ценностями политических 

объединений и декларируемыми в программных документах идеологиями. 

В работе [Schuhmacher et al., 2014] доказана возможность применения графов для мо-

делирования текстовых документов. Китайскими исследователями [Chen et al., 2017] пред-

ложен алгоритм выявления описываемой в тексте политической идеологии на основе ана-

лиза графа мнений, содержащего связи между сущностями текста и отношения к ним пред-

ставителей политических движений.  

В статье [Feng et al., 2021] описан метод формирования посредством искусственных 

нейронных сетей графа политических знаний, представленного в виде словаря, в котором 

понятия расположены на основании степени смысловой близости, т. е. идеографического 

словаря, или тезауруса. Тезаурусы современного типа не только точно показывают семан-

тические отношения, но и создают модель национального мировосприятия, поэтому отра-

жают действия центров информационного влияния.  

Применение векторных языковых моделей, представляющих собой числовое пред-

ставление графовых структур, для построения семантической сети слов и выявления тезау-

русных отношений рассмотрено в русскоязычных диссертационных исследованиях [Уста-

лов, 2018; Алексеевский, 2018; Тихомиров, 2022]. В работе К.В. Лунева [Лунев, 2021] теза-

урус создается на основе построенного автоматически графа совстречаемости ключевых 

слов текстов. 

Обладая свойством оценочности, идеологемы по-разному воспринимаются сторонни-

ками и противниками политических движений и религиозных течений. В связи с этим ак-

туальной остается проблема определения авторской позиции (stance detection) – автомати-

ческого извлечения реакции (положительной, отрицательной, нейтральной) субъекта на за-

явление, сделанное актором, относительно целевого объекта [Mohammad et al., 2016]. Част-

ным случаем решения этой задачи является определение тональности текста относительно 

упоминаемого целевого объекта – целевой анализ настроений. 

В работе [Hosseini-Asl et al., 2022] описан алгоритм дообучения моделей архитектуры 

GPT для объектно-ориентированного сентимент-анализа на английском языке. 

В [Moloshnikov et al., 2023] исследована применимость модели архитектуры T5, состоящей 

из слоев кодировщика, аналогичных BERT, и слоев декодировщика GPT, для решения за-

дачи для русскоязычных текстов. 

Теоретическая модель интеллектуальной системы идентификации идеологем 

Идентификация идеологем является многоэтапным процессом, автоматизация кото-

рого требует рассмотрения многих факторов и разработку новых методов и алгоритмов. 

Проведенный анализ показал, что в настоящий момент существуют различные подходы 

к применению ЭВМ для решения задачи классификации идеологических категорий в текстах, 

однако получившие широкое распространение за рубежом модели машинного обучения, обес-

печивающие классификацию политических текстов на уровне документов, не могут быть при-

менены для моделирования русскоязычного информационного поля, что потребует разработки 

алгоритмов автоматического поиска косвенных упоминаний идеологий. 

Имеется возможность адаптации модели таргетного анализа настроений русскоязыч-

ных текстов для выявления авторской позиции относительно идеологем, выражающих по-

литические идеологии. 

Существующие методы построения тезаурусных отношений могут быть применены 

для построения справочников политических и религиозных ассоциаций на основе контек-

стов употребления идеологем в новостных статьях. 
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Теоретическая модель интеллектуальной информационной системы, входными дан-

ными которой является текст новостной публикации, а выходными – его идеологемы с ука-

занием идеологии и авторской позиции по отношению к ней, включает следующие подси-

стемы: 

− модуль предварительной обработки текстовых данных; 

− модуль генерации религиозно-политических ассоциаций (идеологем текста); 

− модуль целевого анализа настроений; 

− модуль классификации идеологий; 

− модуль итоговой обработки данных. 

Модуль генерации религиозно-политических ассоциаций представляет собой обучен-

ную с учителем нейросетевую модель преобразования текстовых последовательностей 

(text-to-text), осуществляющую построение ассоциативных рядов политических и религи-

озных терминов по аналогии с решением задачи машинного перевода. В качестве набора 

обучающих данных могут выступать как размеченные экспертами новостные тексты, так и 

сгенерированные с помощью ассоциативных словарей и моделей машинного обучения да-

тасеты. В модуле должен быть реализован алгоритм поиска фрагментов текста (потенци-

альные идеологемы), приведших к генерации термина ассоциативного ряда. 

Нейросетевой модуль целевого анализа настроений обеспечивает классификацию ав-

торской позиции по отношению к потенциальным идеологемам, в том числе именам пуб-

личных личностей, наименований организаций и государств. 

Модуль классификации идеологий должен включать семантическую сеть-тезаурус 

понятий идеологических категорий, созданный в том числе на основе автоматического ана-

лиза контекстов употребления слов и словосочетаний русскоязычных политических тек-

стов, и обеспечивать поиск соответствующей религиозной или политической ассоциации 

идеологии. 

Модуль итоговой обработки данных осуществляет аккумуляцию выходных парамет-

ров нейросетевых модулей, осуществляя вывод эмоционально окрашенных ассоциативных 

стимулов и соответствующих им наименований политических идеологий-рефлексов. 

На рис. 1 представлена модель интеллектуальной системы классификации идеологем 

русскоязычных новостных публикаций. 

 

 
Рис 1. Модель интеллектуальной системы 

Fig 1. The model of the intelligent system 

 

Представленная теоретическая модель описывает процессы, проводимые экспертами-

лингвистами в рамках анализа идеологем. Создание программного комплекса потребует ре-

шения ряда технических задач, в том числе разработку алгоритмов формирования обучаю-

щих наборов данных, содержащих соответствующую назначениям модулей идеологиче-

скую разметку, а также выбор метрик оценки качества моделей машинного обучения. 
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Заключение 

Таким образом, проведенное исследование указывает на существенное внимание к 

проблеме идентификации идеологем как элементов информационного противоборства, а 

также возможность применения автоматизированных методов для её решения. Приведено 

обоснование использования подхода на основе искусственных нейронных сетей с учетом 

адаптации алгоритмов, применяемых для решения смежных задач. 

В процессе исследования поставлена проблема автоматической идентификации идеоло-

гем как совокупности проблем преобразования последовательностей, целевого анализа настро-

ений и построения тезаурусных отношений, а также разработана теоретическая модель интел-

лектуальной системы, обеспечивающей выявление идеологем русскоязычного текста. 
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